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Model Case Study

Pembelajaran

Capaian CPL-PRODI yang dibebankan pada MK

Pembelajaran - — — — -

(CP) CPL-6 Mampu mengembangkan sistem penilaian, instrumen penilaian, penelitian, evaluasi, serta mengembangkan
psikometrika komputasi (pengukuran psikologis, algoritma dan model statistik, analisis big data psikologis, tes
adaptif komputerisasi, CAT)

CPL-7 Mampu memecahkan permasalahan ilmu pengetahuan, teknologi, dan/atau seni di dalam bidang penelitian dan

evaluasi pendidikan melalui pendekatan inter, multi, dan transdisipliner.

Capaian Pembelajaran Mata Kuliah (CPMK)

CPMK -1 Menjelaskan konsep dasar dan asumsi dalam analisis MANOVA serta perbedaannya dengan ANOVA satu variabel.

CPMK - 2 Menjelaskan konsep dasar analisis diskriminan serta perbedaannya dengan regresi dan klasifikasi lainnya.

CPMK - 3 Menjelaskan konsep dasar regresi linier multivariat, serta membedakannya dengan regresi linier berganda.

CPMK - 4 - Menjelaskan konsep dasar dan karakteristik uji nonparametrik, khususnya uji asosiasi, serta membedakannya dari
uji parametrik.

CPMK - 5 - Menjelaskan konsep dasar statistik nonparametrik dan perbedaannya dengan statistik parametrik, khususnya
dalam konteks data dari dua atau lebih kelompok independent.

CPMK - 6 l—og/ilst?lj(elaskan konsep dasar regresi logistik dikotomi, termasuk fungsi logit, odds, odds ratio, dan asumsi model

CPMK -7 Menjelaskan konsep dasar regresi logistik multinomial, termasuk struktur model, asumsi, dan perbedaannya dengan

regresi logistik biner dan ordinal.

CPMK - 8 Menjelaskan konsep dasar data hierarkis dan struktur multilevel, serta mengapa analisis multilevel diperlukan
dibandingkan model regresi konvensional.

CPMK -9 Menjelaskan konsep model multilevel dengan intercept acak (random intercept model) dan membedakannya dari
model regresi biasa dan model multilevel unconditional.

CPMK - 10 Menjelaskan konsep interaksi lintas level (cross-level interaction) dalam kerangka multilevel modeling, serta
membedakannya dari interaksi biasa dan model tanpa interaksi.

CPMK - 11 Menjelaskan konsep dasar Confirmatory Factor Analysis (CFA), termasuk perbedaan dengan Exploratory Factor
Analysis (EFA), serta prinsip dasar pemodelan struktural.

CPMK - 12 Merancang dan membangun model CFA kompleks, yang mencakup dua atau lebih faktor laten, indikator majemuk,
serta korelasi antar faktor.

CPMK - 13 Merancang dan membangun model CFA kompleks, yang mencakup dua atau lebih faktor laten, indikator majemuk,
serta korelasi antar faktor.

CPMK - 14 Menjelaskan konsep dasar Structural Equation Modeling (SEM), termasuk perbedaan SEM dengan regresi
berganda, path analysis, dan Confirmatory Factor Analysis (CFA).

Matrik CPL - CPMK




CPMK CPL-6 CPL-7
CPMK-1 v
CPMK-2 v
CPMK-3 v
CPMK-4 v
CPMK-5 v
CPMK-6 v
CPMK-7 v
CPMK-8 v
CPMK-9 v v
CPMK-10 v v
CPMK-11 v
CPMK-12 v
CPMK-13 v
CPMK-14 v

Matrik CPMK pada Kemampuan akhir tiap tahapan belajar (Sub-CPMK)

CPMK Minggu Ke

1 21 3]4]|5]|6 7 8 9 | 10| 11 |12 (13 | 14 | 15 | 16

CPMK-1 v

CPMK-2 v | v

CPMK-3 v | v

CPMK-4 v

CPMK-5 v | v v

CPMK-6 v v

CPMK-7 v

CPMK-8 v

CPMK-9 v

CPMK-10 v v

CPMK-11

CPMK-12

CPMK-13

CPMK-14

Deskripsi Matakuliah Statistik Multivariat pada jenjang S3 program studi Penelitian dan Evaluasi Pendidikan membahas tentang metode statistik
Singkat MK yang digunakan untuk menganalisis data multivariat. Tujuan dari matakuliah ini adalah memberikan pemahaman mendalam tentang
teknik analisis multivariat serta kemampuan untuk mengaplikasikannya dalam konteks penelitian dan evaluasi pendidikan. Topik-topik
yang dipelajari meliputi manova, analisis diskriminan, regresi linier multivariate, regresi logistic, multilevel modeling, multidimensional
scaling, confirmatory factor analysis, analisis jalur (path analysis), pemodelan persamaan struktural.
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Kemampuan akhir
Mg Ke- | tiap tahapan belajar

Bantuk Pembelajaran,
Metode Pembelajaran,
Penugasan Mahasiswa,
[ Estimasi Waktu]

Penilaian

Materi Bobot
Pembelajaran | Penilaian

(Sub-CPMK) [ Pustaka ] (%)




Indikator Kriteria & Bentuk Luring Daring (online)
(offline)
(1) (2 (3) 4 (5) (6) (7) (®)

1 Melakukan pengujian 1.Menijelaskan Kriteria: Diskusi daring tentang | Materi: . 2%
gzggqr?ilrll\gﬁrr’:le?li}g@ pentingnya Megglen:btar}gkkan penerapan teknik Analisis

i ; model statisti isi ivari
multivariat, kesamaan pengujian asumsi analisis multivariat MANOVA
matriks kovarian dalam MANOVA, Bentuk Penilaian - dalam penelitian Pustaka:
termasuk dampak entuk Penilaian : pendidikan Hair, J.F.,
pelanggaran asumsi Aktifitas Partisipasif, Black. W.C
terhadan validit Penilaian Portofolio ack, W.¢.,
hef ? aplya}l itas Babin, B.J., &
asil analisis.
A
2 Mengidentifikasi H"g”;g?;,
teknik/statistik yang ) '.( ) )-
digunakan untuk Multivariate
menguiji normalitas data analysis (
multivariat, seperti 8th eds.) .
Mardia’s test, London:
Mahalanobis Pearson
distance, atau Education
pengeqekan o Limited
normalitas univariat
sebagai indikator
awal.
3.

2 Menerapkan teknik 1.Pemahaman Kriteria: Diskusi daring tentang | Materi: 2%
MANOVA untuk konsep analisis Mengembangkan penerapan teknik Analisis
menguji pengaruh L del istik - L
variabel bebas multivariat model statisti analisis statistik MANOVA
terhadap dua atau 2.Kemampuan Bentuk Penilaian - multivariat dalam Pustaka:
lebih variabel menerapkan teknik ep?u en! a.'an.' penelitian pendidikan. | Hair, J.F.,
dependen secara analisis multivariat Aktifitas Partisipasif Black W.C
simultan, dal It ag , W.C.,
menggunakan aam pene| 1an Babin, B.J., &
perangkat lunak pendidikan Anderson,
statistik. 3.Kemampuan RE. (2019

mengembangkan . ',( . ).

instrumen penilaian Muttivariate

efektif data analysis (
8th eds.) .
London:
Pearson
Education
Limited

3 Membangun model 1.analisis data Kriteria: Diskusi daring tentang | Materi: 2%
regresi linier multivariat Mengembangkan penerapan teknik Analisis
mglrt]g/:rr::ltistgtuk 2.pemahaman pola model statistik analisis statistik Diskriminan
hubungan antara satu dalam data B K Penilaian : multivariat dalam Pustaka:
set variabel bebas 3.aplikasi metode ep;u entfafan : penelitian pendidikan. | Randolph,
dan satu set variabel statistik Aktifitas Partisipasif KA. & Mvers
dependen. A, yers,

L.L. (2013).
Basic
statistics in
multivariate
analysis. New
York: Oxford
University
Press.

4 - Menerapkan teknik 1.analisis data Kriteria: Diskusi daring tentang | Materi: 2%
analisis asosiasi multivariat Mengembangkan penerapan teknik Analisis
gggggatl;nbee}lnc uji chi 2.pemahaman pola model statistik analisis statistik Diskriminan
kontingensi. dalam penelitian L multivariat dalam Pustaka:

psikologis 2:;‘]:;'; IF;Z?tIiI;Iaar;h.‘ penelitian pendidikan. | Randolph,
3.penler_apan metode P KA., & Myers,
statistik L.L. (2013).
Basic
statistics in
multivariate

analysis. New
York: Oxford
University
Press.




Menerapkan berbagai 1.Kemampuan Kriteria: Diskusi daring tentang | Materi: 2%
Leokﬁlkarua“metrik untuk menganalisis Pengembangan penerapan teknik Regresi Linier
phsiaksthad sampel k?efgktifan model statistik anaﬂ!sis lsttalgs}ik Qultlv?(riate
i i algoritma o multivariat dalam ustaka:
Gﬁi/rl)aer?r?f\?\ihsi;%eyrtb. 2.Kgmampuan 2:{.‘:“ lF;em.Ié'an,; penelitian pendidikan. Daniels, L., &
memberikan ifitas Partisipasi Minot, N.
rekomendasi (2020). An
3 pKzrrza:;e;)nuan introduction to
mengaitkan dengan statistics anq
konsep statistik data analysis
multivariat using Stata.
London: Sage
Pub. Hair,
J.F., Black,
W.C., Babin,
B.J., &
Anderson,
R.E. (2019).
Multivariate
data analysis (
8th eds.) .
London:
Pearson
Education
Limited
Randolph,
KA., & Myers,
L.L. (2013).
Basic
statistics in
multivariate
analysis. New
York: Oxford
University
Press.
Stevens, J.P.
(2016).
Applied
multivariate
statistics for
the social
sciences. New
York:
Routledges
Menerapkan teknik 1.Kemampuan Kriteria: Diskusi daring tentang | Materi: Non 2%
ﬁgggzrsaﬁ?:t?ilgsdji chi menciptakan model Pengembangan penerapan t‘eklnik Pararﬁe_trik
kontingensi. -Pemahaman oo ultivari :
g konsep statistik 2:{'1;;'; :r:tll:;aar;f penelitian pendidikan | Randolph,
multivariat KA., & Myers,
3.Kemampuan L.L. (2013).
menerapkan model Basic
prediktif dalam o
penelitian statistics in
pendidikan multivariate
analysis. New
York: Oxford
University
Press.
Menerapkan berbagai 1.Penggunaan teknik | Kriteria: Diskusi daring tentang | Materi: Non 2%
Eeokﬁlkarua{%etrik untuk analisis regresi Pemecahan masalah penerapan teknik Parametrik
duapatau lebih sampel multivariat yang bidang PEP ana|1t|!sis lsttactjis}ik ISzmpel )
i i tepat L multivariat dalam ndependen
Bﬁﬁ):r?r?f\?\/’hsi%%?/”b. 2.K§mampuan Berlﬂuk Pe"'_la,'an,: penelitian pendidikan. Pustr;ka:
menginterpretasi Aktifitas Partisipasif Randolph,
hasil analisis regresi K.A., & Myers,
multivariat L.L. (2013).
3.Kemampuan Basic
mengaplikasikan o
analisis regresi statl.?t/csj in
multivariate

multivariat dalam
konteks proyek
penelitian

analysis. New
York: Oxford
University
Press.




8 Membangun dan 1.Mampu Kriteria: Diskusi daring tentang | Materi: 30%
p;epggslgmi:tsi:(model mendefinisikan Pemecahan masalah penerapan teknik Regresi
interpretasi koefisien Ikotomi sebagal I ultivari i i
logit dan odds ratio. model statistika gen.tlulk Piiml"fll'gn : penelitian Pendidikan. | Pustaka:

untuk variabel /g”'rf}'?”n ;SId LOJeCt Hair, J.F.,
dependen biner enilaian Frodu Black, W.C.,
9 (01). Babin, B.J., &
o
prediksi kelulusan H.E,'(20.19).
mahasiswa Muiltivariate '
(lulus/tidak), data analysis (
diagnosa medis 8th eds.) .
(sakit/sehat). London:
Pearson
Education
Limited

9 Menjelaskan konsep 1.analisis faktor Kriteria: Diskusi daring tentang | Materi: 2%
gasartdaktta hierarkis variabel Pemecahan masalah penerapan teknik Regresi
Multieve). serta 2.identifika;15i faktor bidang PEP amnaltlls:rsattactjl:}:m kﬂo%i;;rm_al
mengapa analisis pengaru T uluvari ultl L
r'r]ultile\_/el diperlukan 3.pemahaman Zfr,'f?l"k ll;enl_lqlanl].c penelitian pendidikan. Pustaka:
dibandingkan model metode multivariat tifitas Partisipasi Hair, J.F.,
regresi konvensional.

Black, W.C.,
Babin, B.J., &
Anderson,
R.E. (2019).
Multivariate
data analysis (
8theds.) .
London:
Pearson
Education
Limited

10 Membedakan antara 1.Menjelaskan Kriteria: Diskusi daring tentang | Materi: 2%
model multilevel konsep dasar model | Pemecahan masalah penerapan teknik Multilevel
gpg;ﬂ%t:)og:l}(tanpa multilevel dan bidang PEP analisis statistik modeling
conditional (dengan struktur data Bentuk Penilaian - multivariat dalam unconditional
prediktor), serta bertingkat " L penelitian pendidikan. | Pustaka:
memahami posisi (nested/hierarkis) Akdifitas Partisipast, Stevens, J.P
unconditional model ! e Penilaian Portofolio T
sebagai langkah awal 2.Mengidentifikasi (2016).
dalam analisis ciri-ciri model Applied
bertingkat uncondmonal_, multivariate

termasuk ketiadaan atistics f

prediktor dan fungsi statis /c§ or

untuk estimasi thg social

variansi antar level. sciences. New
3.Mengidentifikasi York:

ciri-ciri model Routledges

conditional, yang

memasukkan

variabel bebas di

level 1 dan/atau

level 2

1 Membangun model 1.Integrasi berbagai Kriteria: Diskusi daring tentang | Materi: 2%
mtl:allt'lcl:eev?la%%rllga?]t k disiplin ilmu dalam Pemecahan masalah penerapan teknik Multilevel
mengqui) pengérﬂh Y analisis data bidang PEP analisis statistik modeling
variabel level-1 pendidikan B K Penilaian : multivariat dalam random
terhadap variabel 2 .Kreativitas dalam erlﬂu enl_ ?'a",' penelitian pendidikan. | intercept
dependen dengan menciptakan Aktifitas Partisipasif, Pustaka:
memperhitungkan Penilaian Portofolio,
variansi antar pendekatan baru | L.~ Stevens, J.P.
kelompok. 3.Penerapan statistik (2016).

multivariat secara Applied

tepat multivariate
statistics for
the social

sciences. New
York:
Routledges




12 Menerapkan metode 1.Mampu Kriteria: Diskusi daring tentang | Materi: 2%
MDS L;nLuk biek k menjelaskan konsep | Pemecahan masalah penerapan teknik Multilevel
g“jg}ﬁ %:ﬁgo Jekxe analisis faktor dan bidang PEP analisis statistik modeling
berdimensi rendah komponen utama T multivariat dalam cross-level
(2D atau 3D), 2.Mampu melakukan Berlﬂuk Pem.lélan,' penelitian pendidikan. interaction
berdasarkan data analisis faktor Aktifitas Partisipasif Pustaka:
jarak atau kemiripan. menggunakan Stevens, J.P.

software statistik (2016).
3.Mampu _ Applied
mer)gmterp_reta&kan multivariate
hasil analisis faktor atistics f
dan komponen statis IC_S or
utama the social
sciences. New
York:
Routledges
13 Menyusun model 1.analisis faktor Kriteria: Mengembangkan Materi: 2%
g;ﬁj isrr?gr?;?c?r?j) diterapkan dengan E%mec%hég masalah model statistik Confirmatory
idan: .
berdasarkan konstruk 5 Pfi”af asi hasil 9 fsae(gg:haannaellysm
teoritis, dengan .interpretasi hasi I
menggambarkan analisis faktor dan Berlﬂuk Penl_lglanl. Pustaka:
hubungan antara komponen utama Akdifitas Partisipasif Stevens, J.P.
indikator dan faktor 3 kemampuan S
laten -kemampuan (2016).
mengidentifikasi Applied
pola dalam data multivariate
statistics for
the social
sciences. New
York:
Routledges

14 Menganalisis 1.Mengidentifikasi Kriteria: Diskusi daring tentang | Materi: 2%
kelayakan model CFA jenis-jenis indeks Pemecahan masalah penerapan teknik Confirmatory
kompleks, melalui kelayak del bidang PEP analisis statistik factor analysis
evaluasi fit indeks elayakan model ISIS Y
seperti Chi-square/df, CFA, termasuk Chi- Bentuk Penilaian - multivariat dalam kompleks
CFl, TLI, RMSEA, square/df, CFI, TLI, tu flafan : penelitian pendidikan. | Pustaka:
dan SRMR, serta RMSEA. d Aktifitas Partisipasif,

) a , dan L . Stevens, J.P.
melakukan modifikasi SRMR. serta Penilaian Portofolio
model jika diperlukan. : et ifai (2016).
» interpretasi nilainya. Applied
.Nllehg'ekst'rak n||a|-. multivariate
nilai fit indices dari atistics f
hasil output statis 'C,S or
software statistik thej social
3.Menilai apakah sciences. New
model CFA York:
kompleks Routledges
memenuhi kriteria
kelayakan
berdasarkan
standar nilai indeks
kelayakan (misal:
CFI > 0.90, RMSEA
<0.08).

15 Merancang model 1.Analisis model Kriteria: Diskusi daring tentang | Materi: . Path 4%
Jt?l%l kaurskaln oo regresi multivariat Pemecahan masalah penerapan teknik analysis
a?au?(?e?an%kaeo ' 2.Evz|ulasi validitas bidang PEP ?nnau!si:rztfg:rm I;ustaka:J )
konseptual, dengan mode| I ultivari tevens, J.P.
variabel eksogen dan 3.Evaluasi reliabilitas | Bentuk Penilaian : penelitian pendidikan. | i2016)

dogen, serta Aktifitas Partisipasif '
endogen, model i
hubungan langsung Applied
dan tidak langsung. multivariate
statistics for
the social
sciences. New
York:
Routledges
16 Merancang model 1.Mengidentifikasi Kriteria: Diskusi daring tentang | Materi: . 40%
9
EEM birdflsarl}_an konstruk laten dan Sesuaikan CPL penerapan teknik Structrural
yg:%n% ean C%?(rfp's’ indikator manifest o analisis statistik equation
konstruk laten, dari suatu teori atau | Bentuk Penilaian : multivariat dalam modeling
indikator manifest, hasil studi literatur. | Penilaian Hasil Project penelitian pendidikan. | Pustaka:
serta hubungan 2.Membedakan peran |/ Penilaian Produk, Hair. J.F.
struktural antar ! ) T
variabel masing-masing Tes Black, W.C.,
variabel sebagai Babin, B.J., &
ot osogen
endogen (yang R.E.'(20‘19).
dipengaruhi). Mult/vanate'
3.Menentukan data analysis (
hubungan kausal 8theds.) .
langsung dan tidak London:
langsung antar Pearson
konstruk, se;uai Education
dengan teori atau Limited

kerangka
konseptual.




Rekap Persentase Evaluasi : Case Study

No | Evaluasi Persentase
1. | Aktifitas Partisipasif 25.67%
2. | Penilaian Hasil Project / Penilaian Produk 50%
3. | Penilaian Portofolio 3.67%
4. [ Tes 20.67%
100%
Catatan
1. Capaian Pembelajaran Lulusan Prodi (CPL - Prodi) adalah kemampuan yang dimiliki oleh setiap lulusan prodi yang
merupakan internalisasi dari sikap, penguasaan pengetahuan dan ketrampilan sesuai dengan jenjang prodinya yang diperoleh
melalui proses pembelajaran.

2. CPL yang dibebankan pada mata kuliah adalah beberapa capaian pembelajaran lulusan program studi (CPL-Prodi) yang
digunakan untuk pembentukan/pengembangan sebuah mata kuliah yang terdiri dari aspek sikap, ketrampulan umum,
ketrampilan khusus dan pengetahuan.

3. CP Mata kuliah (CPMK) adalah kemampuan yang dijabarkan secara spesifik dari CPL yang dibebankan pada mata kuliah, dan
bersifat spesifik terhadap bahan kajian atau materi pembelajaran mata kuliah tersebut.

4, Sub-CPMK Mata kuliah (Sub-CPMK) adalah kemampuan yang dijabarkan secara spesifik dari CPMK yang dapat diukur atau
diamati dan merupakan kemampuan akhir yang direncanakan pada tiap tahap pembelajaran, dan bersifat spesifik terhadap
materi pembelajaran mata kuliah tersebut.

5. Indikator penilaian kemampuan dalam proses maupun hasil belajar mahasiswa adalah pernyataan spesifik dan terukur yang
mengidentifikasi kemampuan atau kinerja hasil belajar mahasiswa yang disertai bukti-bukti.

6. Kreteria Penilaian adalah patokan yang digunakan sebagai ukuran atau tolok ukur ketercapaian pembelajaran dalam
penilaian berdasarkan indikator-indikator yang telah ditetapkan. Kreteria penilaian merupakan pedoman bagi penilai agar
penilaian konsisten dan tidak bias. Kreteria dapat berupa kuantitatif ataupun kualitatif.

7. Bentuk penilaian: tes dan non-tes.

8. Bentuk pembelajaran: Kuliah, Responsi, Tutorial, Seminar atau yang setara, Praktikum, Praktik Studio, Praktik Bengkel,
Praktik Lapangan, Penelitian, Pengabdian Kepada Masyarakat dan/atau bentuk pembelajaran lain yang setara.

9. Metode Pembelajaran: Small Group Discussion, Role-Play & Simulation, Discovery Learning, Self-Directed Learning,

Cooperative Learning, Collaborative Learning, Contextual Learning, Project Based Learning, dan metode lainnya yg setara.

10. Materi Pembelajaran adalah rincian atau uraian dari bahan kajian yg dapat disajikan dalam bentuk beberapa pokok dan sub-

pokok bahasan.

11. Bobot penilaian adalah prosentasi penilaian terhadap setiap pencapaian sub-CPMK yang besarnya proposional dengan

tingkat kesulitan pencapaian sub-CPMK tsb., dan totalnya 100%.

12. TM=Tatap Muka, PT=Penugasan terstruktur, BM=Belajar mandiri.

RPS ini telah divalidasi pada tanggal 4 Februari 2025
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